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PENDAHULUAN

Setiap hari sebuah warung Bu Nani mengakumulasi data yang sering transaksi
dalam jumlah besar. Bisa dibayangkan jika jumlah transaksi tersebut sudah bertahun-
tahun, data yang banyak tersebut bisa disimpan di mana saja atau bisa dibuang. Meskipun
hanya disimpan, ada biaya yang harus kita keluarkan untuk pemeliharaannya. Tujuannya
adalah untuk membantu warung Bu Nani dalam mengelola stok barang warung sembako,
untuk meningkatkan omset penjualan. Teknologi Data Mining dapat menjadi salah satu
pilihan yang dapat digunakan untuk menganalisis data penjualan.

Tidak sedikit pelaku usaha warung hanya menggunakan data transaksi penjualan
yang dilakukan setiap harinya, hanya untuk arsip atau untuk melihat omset dari usaha
warung yang dilakukan. Selain itu, maka dilakukan dengan penjualan tiap hari dan data
semakin lama semakin banyak, hal itu semakin menjadikan data tersebut hanya untuk
bahan arsip saja. Hal itu terjadi pada pelaku warung yang dilakukan oleh Warung Bu Nani
yang bergerak pada penjualan sembako.

Dengan adanya teknologi data mining, maka data yang semakin hari semakin
banyak, dapat kita olah sebagai informasi yang sangat berguna bagi kelangsungan dan
perkembangan usaha warung tersebut. Dengan menggunakan teknologi data mining dapat
mengetahui bahwa keterkaitan dengan data yang satu dan data yang lainnya antara barang
yang satu dengan lainnya. Sehingga hasilnya dapat digunakan oleh pihak pelaku warung
usaha, dalam menentukan kebijakan yang lebih tepat dengan terkait pengelolaan stok
barang, untuk meningkatkan omset atau laba persediaan stok barang.
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Analisa ini bertujuan untuk mengetahui barang-barang apa saja yang sering dibeli
secara bersamaan dari transaksi yang dilakukan. Cara yang dilakukan untuk mengetahui
barang-barang apa saja yang dibeli secara bersamaan dan berdekatan, dapat digunakan
dengan metode Association Rules, yaitu suatu teknik data mining yang menemukan
aturan asosiatif suatu kombinasi item. Analisa ini diawali dari pengolahan data transaksi
barang, kemudian dicari dengan hubungan antara barang yang terjual.

Data mining dapat digunakan untuk mengidentifikasi tentang persediaan stok
barang warung sembako. Data mining adalah suatu prosedur yang menggunakan strategi
pendekatan terhadap menemukan informasi yang relevan pada data yang akan dipilih.
Data mining menggunakan metode pencocokan pada pola, serta algoritma, untuk diamati
tautan data yang penting. Association Rules adalah prosedur data mining terhadap semua
aturan asosiatif antara suatu kombinasi item dalam database. Algoritma FP-Growth
adalah suatu teknik dari data mining yang dapat digunakan untuk mencari dan
menentukan suatu kumpulan data yang sering muncul.

Metode FP-Growth adalah metode yang digunakan untuk menghitung ekstraksi set
item umum. Metode ini disebut dengan FP-Tree. FP-Tree yang dibangun dapat
menggunakan data transaksi yang berisi item yang sama, memungkinkannya untuk
mengurangi database selama tahap proses terjadi lebih cepat.

Penelitian ini melakukan teknik data mining untuk meningkatkan suatu persediaan
stok barang warung. Penelitian melakukan penerapan menggunakan metode Association
Rules, dan FP-Growth.

Hal ini sering menimbulkan permasalahan dalam pengelolaan dan pencatatan
jumlah persediaan stok barang warung sering terjadi mengalami selisih jumlah persediaan
stok barang warung, dokumen dan kertas yang sering berceceran atau tidak teratur dan
lebih sering proses perhitungan persediaan stok barang sembako membutuhkan waktu
cukup lama, selain itu ketika ada konsumen datang dan stok di warung bu nani itu dalam
keadaan habis jadi harus mengecek terlebih dahulu barangnya dikarenakan pengelolaan
stok barang warung, maka hal ini juga membuat perhitungan menggunakan Algoritma
FP-Growth dan pemilik Warung Bu Nani membutuhkan waktu untuk mengetahui data
persediaan stok barang sembako tersebut sehingga mengganggu proses kelancaran
warung.

Maka hal dari uraian diatas dapat disimpulkan bahwa Warung Bu Nani
membutuhkan sebuah persediaan stok barang warung untuk mengolah data yang lebih
efektif dan efisien sehingga persediaan stok barang sembako dapat terkontrol dengan
serta mempermudah Warung Bu Nani mendapatkan persediaan stok barang warung
kapan saja.

Jadi tujuan penelitian ini adalah untuk membangun sebuah perhitungan persediaan
stok barang warung menggunakan Algoritma FP-Growth.

Berdasarkan latar belakang ini permasalahan diatas maka akan membangun sebuah
persediaan stok barang warung pada perhitungan menggunakan Algoritma FP-Growth.

METODE PENELITIAN

Metodologi penelitian ini menggunakan Knowledge Discovering In Database
(KDD). Pada tahap pengujiannya yaitu di Warung Bu Nani akan menggunakan teknik
Data Mining atau Algoritma FP-Growth Association Rule dilihat pada Gambar 1.
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Gambar 1. Alur penelitian menggunakan KDD

HASIL DAN PEMBAHASAN
Penelitian ini berdasarkan pada tahapan metode menggunakan KDD yang telah
dijelaskan sebelumnya, berikut ini adalah hasilnya:

1. Data Selection
Pada tahapan data selection ini hanya satu item yang dibeli oleh pelanggan tidak
dimasukkan ke dalam dataset yang akan diolah nanti. Pada data transaksi, seperti
pelanggan yang akan mengambil barang namun membayar dahulu tetapi di kemudian
hari tidak dimasukkan ke dalam dataset. Data Selection ini menggunakan sebuah Tabel
pengambilan data dari Bulan Januari dan Bulan Mei Tahun 2022.
Tabel 1 Pengambilan Data sebelum diproses cek Stok Barang'

Tang Glv GlvV GIV BAR | GIV NUV NUV NUV NUV NUV SOKL | BOD
BAR BAR SOAP BAR (0] (6] (0] (6] (0] IN Y
gal SOAP SOA BENGKO | SOAP | FAMI | FAMI | FAMI | FAMI | FAMI | POW WAS
MULBE | P ANG PAPA | LY LY LY LY LY DER H
RRY LEM KTK YA BAR BAR BAR BAR BAR ANTI GIV
KTK 76 | ON 76GR KTK SOAP | SOAP | SOAP | SOAP | SOAP | SEP TIN
GR KTK 76GR | BIRU | HIJA | KUNI | MER PINK | SCT &
76GR KTK U NG AH KTK 46GR ZAIT
76GR | KTK KTK KTK 76GR UN
76GR | 76GR | 76GR POU
CH
250M
L
12/01/2 1 dus 1 dus 1 dus 1 dus 1 dus 1 dus 1 dus 1 dus 1 dus 2 dus 2 dus
2
12/02/12 | - 3dus 2 dus 1 dus 2 dus 2 dus 1 1 dus 3dus 1 dus 4 dus
2
12/03/2 | 2 dus 2 dus - 3dus - 2 dus - 3dus 2 dus 3dus 2 dus
2
12/04/2 | 3 dus - 3 dus 2 dus 3 dus 3 dus 3 dus 2 dus - 1 dus
2
12/05/2 | 1dus 1dus 2 dus - - 2 dus 4 dus - - - 3dus
2
Jumlah | 7 7 8 7 10 10 9 7 10 7 11
Total 93
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Berdasarkan Tabel 1 di atas, atribut yang akan digunakan untuk proses selanjutnya
adalah proses cek Stok Barang Bulan Januari dan Mei 2022 yaitu nama barang dan jumlah
stok barang.

Tabel 2 Pengambilan Data sesudah di proses cek Stok Barang

GIV BAR | GIV GIV BAR | GIV NUVO NUVO NUVO NUVO NUVO SOKLI BODY
SOAP BAR SOAP BAR FAMI FAMI FAMI FAMI FAMI N WAS
MULBER | SOAP | BENGKOA | SOAP LY LY LY LY LY POWD H GIV
RY KTK | LEM NG KTK | PAPA BAR BAR BAR BAR BAR ER TIN &
76 GR ON 76GR YA SOAP SOAP SOAP SOAP SOAP ANTIS ZAIT
KTK KTK BIRU HIJAU | KUNI MERA | PINK EP SCT | UN
76GR 76GR KTK KTK NG H KTK 46GR POUC
76GR 76GR KTK KTK 76GR H
76GR 76GR 250M
L
1dus 1 dus 1dus 1 dus 1dus 1dus 1dus 1dus 1dus 2 dus 2 dus
0 3 dus 2 dus 1 dus 2 dus 2 dus 1 1 dus 3 dus 1 dus 4 dus
2 dus 2 dus 0 3 dus 2 dus 0 3 dus 2 dus 3 dus 2 dus
3 dus 0 3 dus 2 dus 3 dus 3 dus 3 dus 2 dus 0 1 dus 0
1 dus 1 dus 2 dus 0 4 2 dus 4 dus 0 4 dus 0 3 dus

Data pada tabel di atas sudah melalui tahap pengecekan stok barang warung, di mana
data yang sebelumnya beratribut lengkap dan ketika melalui proses pengecekan stok
barang warung disesuaikan dengan atribut yang ingin digunakan untuk proses selanjutnya
yaitu seperti yang sudah dijelaskan pada Tabel 2 di atas.

2. Data Preprocessing
Pada tahapan preprocessing ini dilakukan proses integrasi data untuk

menghubungkan tabel data stok barang warung, selanjutnya dilakukan data cleaning

untuk menghasilkan dataset yang bersih sehingga dapat digunakan dalam tahap

berikutnya yaitu data mining. Ada beberapa processing sebagai berikut:

a. Pembersihan Data (Data Cleaning)
Pada tahapan data ini yang tidak relevan, missing value, dan redundant harus
dibersihkan. Hal ini dikarenakan data yang relevan, tidak missing value, dan tidak
tidak redundant merupakan syarat awal dalam melakukan data mining. Suatu data
dikatakan missing value jika terdapat atribut kosong, sedangkan data dikatakan
redundant jika dalam dataset lebih dari satu record yang berisi nilai yang sama, yang
lebih memenuhi syarat berdasarkan data stok barang warung. Data dinyatakan
missing value yang berisi bila kolom pada atribut yang ada pada dataset yang kosong
atau simbol “-*“. Jika pada atribut missing value yang terisi dengan simbol “-* maka
nilai nya harus diganti dengan angka nol. Oleh karena itu pada datasets yang bersih,
kolom yang terisi oleh simbol “-* diubah menjadi angka nol. Bisa dilihat pada Tabel
3.
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Tabel 3 Contoh data sebelum proses Data Cleaning

GIlV BAR | GIV GIV BAR | GIV NUVO NUVO NUVO NUVO NUVO | SOKLI BODY
SOAP BAR SOAP BAR FAMI FAMI FAMI FAMI FAMI N WAS
MULBER | SOAP BENGKOA | SOAP LY LY LY LY LY POWD H GIV
RY KTK | LEM NG KTK | PAPA BAR BAR BAR BAR BAR ER TIN &
76 GR ON 76GR YA SOAP SOAP SOAP SOAP SOAP ANTIS ZAIT
KTK KTK BIRU HIJAU | KUNI MERA | PINK EP SCT | UN
76GR 76GR KTK KTK NG H KTK 46GR POUC
76GR 76GR KTK KTK 76GR H
76GR 76GR 250M
L
1 dus 1 dus 1 dus 1 dus 1 dus 1 dus 1 dus 1dus 1dus 2 dus 2 dus
3dus 2 dus 1 dus 2 dus 2 dus 1 1dus 3dus 1 dus 4 dus
2 dus 2 dus - 3dus - 2 dus - 3dus 2 dus 3dus 2 dus
3dus - 3dus 2 dus 3 dus 3 dus 3 dus 2 dus - 1dus
1 dus 1 dus 2 dus - - 2 dus 4 dus - - - 3dus

Perubahan selanjutnya yaitu proses Data Cleaning untuk bisa dilakukan proses atau
tahapan selanjutnya dilihat pada Tabel 4.
Tabel 4 Contoh data sesudah proses Data Cleaning

GIlV BAR | GIV GIV BAR | GIV NUVO NUVO NUVO NUVO NUVO | SOKLI BODY
SOAP BAR SOAP BAR FAMI FAMI FAMI FAMI FAMI N WAS
MULBER | SOAP BENGKOA | SOAP LY LY LY LY LY POWD H GIV
RY KTK | LEM NG KTK | PAPA BAR BAR BAR BAR BAR ER TIN &
76 GR ON 76GR YA SOAP SOAP SOAP SOAP SOAP ANTIS ZAIT
KTK KTK BIRU HIJAU | KUNI MERA | PINK EP SCT | UN
76GR 76GR KTK KTK NG H KTK 46GR POUC
76GR 76GR KTK KTK 76GR H
76GR 76GR 250M
L
1dus 1 dus 1dus 1 dus 1 dus 1dus 1dus 1dus 1dus 2 dus 2 dus
0 3dus 2 dus 1 dus 2 dus 2 dus 1 1dus 3dus 1 dus 4 dus
2 dus 2 dus 0 3dus 0 2 dus 0 3dus 2 dus 3dus 2 dus
3dus 0 3dus 2 dus 3 dus 3 dus 3 dus 2 dus 0 1 dus 0
1 dus 1 dus 2 dus 0 0 2 dus 4 dus 0 0 0 3dus

Data kosong atau missing value yang ditandai dengan simbol “-“ kemudian diubah
dengan menjadi angka “0”, yang berarti menandakan bahwa stok barang warung tersebut
sudah tidak ada atau sudah terjual pada stok barang warung.

b. Integrasi Data (Data Integrasi)
Data Integrasi dilakukan pada data stok barang warung yang sudah ada, yakni faktur
stok barang warung secara fisik. Integrasi berguna untuk cross-check data yang
diproses pada persediaan stok barang warung dengan data stok barang warung yang
sudah ada. Berikut Tabel stok barang warung yang sudah ada. Berikut ada stok
barang warung pada Data Integrasi yang sudah ada pada Tabel 5.
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Tabel 5 Data Integrasi stok barang warung yang sudah ada

GIlV BAR | GIV GIV BAR | GIV NUVO NUVO NUVO NUVO NUVO | SOKLI BODY
SOAP BAR SOAP BAR FAMI FAMI FAMI FAMI FAMI N WAS
MULBER | SOAP BENGKOA | SOAP LY LY LY LY LY POWD H GIV
RY KTK | LEM NG KTK | PAPA BAR BAR BAR BAR BAR ER TIN &
76 GR ON 76GR YA SOAP SOAP SOAP SOAP SOAP ANTIS ZAIT
KTK KTK BIRU HIJAU | KUNI MERA | PINK EP SCT | UN
76GR 76GR KTK KTK NG H KTK 46GR POUC
76GR 76GR KTK KTK 76GR H
76GR 76GR 250M
L
1 dus 1 dus 1 dus 1 dus 1 dus 1 dus 1 dus 1dus 1dus 2 dus 2 dus
0 3dus 2 dus 1 dus 2 dus 2 dus 1 1dus 3dus 1 dus 4 dus
2 dus 2 dus 0 3dus 0 2 dus 0 3dus 2 dus 3dus 2 dus
3dus 0 3dus 2 dus 3 dus 3 dus 3 dus 2 dus 0 1dus 0
1 dus 1 dus 2 dus 0 0 2 dus 4 dus 0 0 0 3dus

3. Data Transformasi
Tahapan Transformation merupakan tahapan merubah data kedalam bentuk sesuai
untuk selanjutnya di proses dalam pengolahan data mining. Berikut adalah contoh tabel
sebagian transformasi data stok barang warung Bulan Januari dan Mei Tahun 2022 pada
Tabel 6.
Tabel 6 Data stok barang warung yang sudah di Transformasi

Tang Glv GlvV GIV BAR | GIV NUV NUV NUV NUV NUV SOKL | BOD
BAR BAR SOAP BAR (0] (0] (0] (@] (0] IN Y
gal SOAP SOA BENGKO | SOAP | FAMI | FAMI | FAMI | FAMI | FAMI | POW WAS
MULBE | P ANG PAPA | LY LY LY LY LY DER H
RRY LEM KTK YA BAR BAR BAR BAR BAR ANTI GIV
KTK 76 | ON 76GR KTK SOAP | SOAP | SOAP | SOAP | SOAP | SEP TIN
GR KTK 76GR | BIRU | HIJA | KUNI | MER PINK | SCT &
76GR KTK U NG AH KTK 46GR ZAIT
76GR | KTK KTK KTK 76GR UN
76GR | 76GR | 76GR POU
CH
250M
L
12/01/2 1dus 1 dus 1 dus 1 dus 1 dus 1 dus 1 dus 1 dus 1 dus 2 dus 2 dus
2
12/02/2 | O 3dus 2 dus 1 dus 2 dus 2 dus 1 1 dus 3dus 1 dus 4 dus
2
12/03/2 | 2 dus 2 dus 0 3dus 0 2 dus 0 3dus 2 dus 3dus 2 dus
2
12/04/2 | 3dus 0 3 dus 2 dus 3 dus 3 dus 3 dus 2 dus 0 1 dus 0
2
12/05/2 1dus 1 dus 2 dus 0 0 2 dus 4 dus 0 0 0 3 dus
2
Jumlah | 7 7 8 7 6 10 9 7 6 7 11
Total 85
4. Data Mining

Proses yang utama saat metode diterapkan untuk menemukan stok barang di warung.
Terdapat berbagai macam teknik dalam data mining, dimana bergantung pada tujuan stok
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barang di warung. Pada penelitian ini menggunakan Association Rule Mining dengan
menggunakan metode FP-Growth untuk mengetahui stok barang di warung.
Menggunakan Algoritma Frequent Pattern-Growth.
a. Menentukan data stok barang warung, penulisan menggunakan 5 Bulan persediaan
stok barang warung yang secara urut pada Tabel 7.
Tabel 7 Stok Barang warung Bulan Januari dan Mei Tahun 2022

Tang GIV GIV GIV BAR | GIV NUV NUV NUV NUV NUV SOKL BOD
BAR BAR SOAP BAR (0] (@) (0] (@) (0] IN Y
gal SOAP SOA BENGKO | SOAP | FAMI | FAMI | FAMI | FAMI | FAMI | POW WAS

MULBE P ANG PAPA | LY LY LY LY LY DER H
RRY LEM | KTK YA BAR BAR BAR BAR BAR ANTI GIVv
KTK 76 | ON 76GR KTK SOAP | SOAP | SOAP | SOAP | SOAP | SEP TIN
GR KTK 76GR BIRU HIJA KUNI MER PINK SCT &
76GR KTK U NG AH KTK 46GR ZAIT
76GR | KTK KTK KTK 76GR UN
76GR | 76GR | 76GR POU
CH
250M
L
12/01/2 | 1dus 1 dus 1 dus 1 dus 1dus 1 dus 1dus 1 dus 1dus 2 dus 2 dus
2
12/02/2 | O 3dus 2 dus 1 dus 2 dus 2 dus 1 1 dus 3dus 1 dus 4 dus
2
12/03/2 2 dus 2 dus 0 3 dus 0 2 dus 0 3 dus 2 dus 3 dus 2 dus
2
12/04/2 | 3dus 0 3dus 2 dus 3dus 3dus 3dus 2 dus 0 1 dus 0
2
12/05/2 | 1dus 1 dus 2 dus 0 0 2 dus 4 dus 0 0 0 3dus
2
Jumlah | 7 7 8 7 6 10 9 7 6 7 11
Total 85

Selanjutnya menghitung jumlah frekuensi itemset dan menghitung nilai support pada
Tabel 8.
Tabel 8 Perhitungan dan Nilai Support Itemset

Item | Frekuensi | Nilai Support
1 dus 16 0,80%
0 12 0,80%
2 dus 14 0,80%
3 dus 11 0,80%
1 dus 16 0,80%

Mengurutkan item berdasarkan prioritas dilihat dari Nilai Frekuensi yang paling besar
dan menghilangkan item yang tidak memenuhi minimal support, minimal support item
yang digunakan adalah > (.8.
a. Selanjutnya adalah pembentukan FP-Tree berdasarkan Stok Barang Warung yang
telah diurutkan dari Tabel 9.
Tabel 9 Data Stok Barang Warung yang sudah diurutkan

No | Tanggal | Item Stok Barang Warung
1 |12/01/2022 1,0,2
2 | 12/02/2022 0,31
3 | 12/03/2022 2,0,1
4 | 12/04/2022 3,20
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| 5 | 12/05/2022 | 1,0,3 |

FP-Tree dibangun dengan dataset satu stok barang warung dalam 5 Bulan dan
memetakannya ke dalam FP-Tree.

Gambar 2 Pembentukan FP-Tree setelah pembacaan stok barang warung 1

Gambar 3 Pembentukan FP-Tree setelah pembacaan stok barang warung 2

Gambar 4 Pembentukan FP-Tree setelah pembacaan stok barang warung selama 5

Bulan

Pada Gambar 4 FP-Tree terdiri dari node root yang direpresentasikan dengan simbol
null, setelah itu FP-Tree ditambahkan dengan cara sebagai berikut:

a. Pembentukan FP-Tree setelah pembacaan stok barang warung pertama {1,0,2},
sebuah path kemudian dibentuk dari null > 1 > 0 - 2, dan setiap node masing-masing
dilabel dengan nama 1,0,2 dan setiap node memiliki nilai support count = 0.80.

b. Pembentukan FP-Tree setelah pembacaan stok barang warung kedua {0,3,1},
sebuah path kemudian dibentuk dari null > 0 - 3 > 1, dan setiap node masing-masing
dilabel dengan nama 0,3,1 dan setiap node memiliki nilai support count = 0.80.

c. Setelah itu proses seperti diatas berlanjut sampai semua pembentukan setelah
pembacaan stok barang warung dipetakan dalam satu path FP-Tree.
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5. Evalution
Evalution ini hasil dari penggunaan metode atau teknik data mining berupa pola-pola
yang model prediksi dievaluasi untuk menilai hipotesis yang akan tercapai. Jika ternyata
hasil yang diperoleh tidak sesuai dengan hipotesis ada beberapa alternatif yang diambill,
seperti:
a) Menjadikan hasil yang diperoleh sebagai umpan balik untuk memperbaiki proses
data mining.
b) Mencoba untuk menggunakan metode data mining yang lebih sesuai.
¢) Menerima hasil tersebut sebagai suatu hasil yang diluar dugaan yang mungkin
bermanfaat.

6. Aturan Asosiasi
Setelah mendapatkan subsets yang memenuhi syarat, kemudian nilai confidence
dihitung berdasarkan nilai minimum confidence yang telah ditentukan yaitu 1 atau 10%
untuk mengukur seberapa besar valid tidaknya aturan asosiasi tersebut. Berikut Tabel 10.
Tabel 10 Frekuensi Frequent Pattern

No | Frequent Pattern | Frekuensi
1 102,031 16
2 0,3,1,20,1 12
3 2,01, 3,20 14
4 3,2,0,1,0,3 11
5 1,0,3,1,0,2 16

Pada tahapan ini digunakan untuk menentukan nilai support dan confidence pada
setiap itemset dengan rumusan yang sudah dijelaskan sebelumnya pada dasar teori, maka
hasilnya adalah:

Support = (AB) = P (ANB)= [rmenran st mengantung £ S0} 100%  (1.1)
1. Support (1,0,2 > 0,3,1) P(1,0,2 0 0,3,1) = zx 100% = 0,80%
Support (0,3,1 > 2,0,1) P(0,3,1 1 2,0,1) == x 100% = 0,80%
Support (2,0,1 > 3,2,0) P (2,0,1 1 3,2,0) == x 100% = 0,80%
Support (3,2,0 > 1,0,3) P (3,2,0 n 1,0,3) = gx 100% = 0,80%

Support (1,0,3 > 1,0,2) P(1,0,2 1 0,3,1) = = x 100% = 0,80%

o s~ W

Selanjutnya pada tahap ini kita menentukan nilai confidence pada setiap itemsets
dengan rumus yang sudah ditentukan, maka hasilkan adalah:
. _ Jumlah Transaksi mengandung A dan B
Confidence (A%B) - Total Transaksi A
1. Confidence (1,0,2>0,3,1) = 5 x 100% = 1%
2. Confidence (0,3,1-> 2,0,1) = 5 x 100% = 1%
1

3. Confidence (2,0,1-3,2,0) = 1—‘; x100% = 1%

x 100% (1.2)
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4. Confidence (3,2,0>1,0,3) = g x 100% = 1%

5. Confidence (1,0,3-51,0,2) = =2 x 100% = 1%
Setelah mendapatkan hasil subsets pada Tabel 4.10 maka hasil dari Association Rule

itu seperti pada Tabel 11 berikut:
Tabel 11 Hasil Association Rule
No Association Rule Support Confidence

1,0,2 — 03,1 0,80% 1%
0,3,1— 2,0,1 0,80% 1%
2,0,1-3,2,0 0,80% 1%
3,2,0—1,0,3 0,80% 1%
5 1,0,3—1,0,2 0,80% 1%

A W N

Dari hasil nilai support dan confidence yang sudah ditentukan dari Warung Bu Nani
itu sendiri yaitu minimum support 0,80% dan minimum confidence 1% dari semua nilai
yang sudah ditentukan diatas, maka hasil aturan asosiasi dari Warung Bu Nani bisa dilihat
dari Tabel 12 sebagai berikut:

Tabel 12 Hasil Association Rule Minimum Support 0.80% dan Confidence 1%

No Association Rule Support Confidence
1 1,02 —03,1 0,80% 1%

2 0,3,1—2,0,1 0,80% 1%
3 2,0,1-3,2,0 0,80% 1%
4 3,2,0—1,0,3 0,80% 1%
5 1,0,3—1,0,2 0,80% 1%

PEMBAHASAN

Berdasarkan hasil dari pengujian yaitu telah dilakukan dengan persediaan stok barang
warung dari studi kasus yaitu Warung Bu Nani bahwa penggunaan tersebut dari
Algoritma FP-Growth bisa dimanfaatkan untuk memberikan informasi kepada pemilik
Warung Bu Nani damiana persiana stok barang tersebut bisa dilihat dengan adanya
menggunakan RapidMiner Studio.

Setelah menemukan aturan asosiasi yang telah terbentuk yaitu sebanyak 10 aturan
tetapi hanya ada beberapa saja yang muncul setelah melakukan perhitungan maka akan
diurutkan menggunakan tabel dari persentase support dan confidence. Berikut adalah
persentase support dan confidence terbesar sampai terkecil. Berikut dapat dilihat di Tabel
10.

Tabel 13 Hasil persentase support dan confidence

No Itemset Support Confidence
1 1,02—-031 0,80% 1%
2 03,1-20,1 0,80% 1%
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3  2,01-320 0,80% 1%
4  320-103 0,80% 1%
5> 1,03-1,02 0,80% 1%

Hasil yang didapat pada saat melakukan perhitungan menggunakan RapidMiner atau
analisis pencarian untuk confidence, untuk nilai support 0,80% dan nilai confidence
Itemset 1% yang di mana bisa kita lihat pada Gambar 5 berikut ini.

§ SEAESEsg

n . O 5 PEg = ¢ - PR m x L - D

Gambar 5 Nilai Support 0,80% dan Nilai Confidence 1%

KESIMPULAN

Dari hasil pembahasan yang telah diperoleh, kesimpulan yang dapat diambil selama
penelitian sebagai berikut:
1. Data Mining dengan Algoritma FP-Growth dapat diimplementasikan dengan
menggunakan database stok barang warung karena dapat menemukan pola kombinasi
itemsets. Sehingga nanti dapat membantu mengembangkan strategi stok barang warung.
2. Algoritma FP-Growth dapat dimanfaatkan dalam proses penjualan, dengan
memberikan hubungan antar data penjualan, dalam hal ini adalah produk yang dibeli
sehingga dapat memanfaatkan informasi tersebut untuk mengambil tindakan bisnis yang
sesuai, informasi ini dapat menjadi bahan pertimbangan untuk menentukan strategi
penjualan selanjutnya.
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